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Le systéme d'information en quelques chiffres
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La DSI en quelques chiffres
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LE CONTEXTE
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ACTIVITE - SONDAGE

Ou en étes-vous sur le Learning Analytics ?
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LEARNING ANALYTICS — POURQUOI ?



Learning Analytics — Pourquoi ?
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Learning Analytics — Pourquoi ?
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Learning Analytics : Introduction

HUBBLELEARN

ing tra observatory

Traces
« Format sémantique » de traces

Ducou Se connecte a la plateforme

Ducobu commence l'activité de résolution de
probleme

Docubu lit les consignes de I'enseignant
Ducobu étudie I'énoncé du probleme

@imgilliot, 2017 )



Learning Analytics : Introduction
HUBBLELEARN

© Robomongo 0.9.0-RCS — O X
File View Options Window Help
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Learning Analytics : Processus

Sur quelles bases?
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Learning Analytics : Processus

Données en entrée

<
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Traces d’activités sur
les systeme de
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(démographie, etc.)
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Sur quelles bases?

Mathieu d’Aquin, 2017




Learning Analytics : Processus

Données en entrée

4
S

Traces d’activités sur

d'enseignement

N

Y
N

Information sur les
apprenants
(démographie, etc.)

N 4

les systeme de
I’organisme

Sur quelles bases?

Objectifs

Identifier les
apprenants en
difficulté

Identifier les
pratiques
d’enseignement
efficaces

Augmenter le taux
de réussites

Diminuer le taux
d’abandons

Mathieu d’Aquin, 2017



UNE SOLUTION POSSIBLE



APEREOQ Learning Analytics Initiative

o Communauté internationale d'intérét supportée par ESUP
en France

o Solution open source structurée par composants,
separation of concerns.

o Favorise les échanges d’expériences (Open source
software, open standards, open algorithms).

RENNES 1


https://www.esup-portail.org/

Learning Analytics — Aspect Technique — Cela vous rappelle qg
chose ?

Sous le capot

Apereo's Learning Analytics Initiative
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UNE APPROCHE BASEE SUR UN SYSTEME
OUVERT ET EVOLUTIF



Actuellement

O Faible volume de données mais un potentiel tres important (Réseaux
sociaux ?)

O Des algorithmes en développement et a valider. Stade de
I'expérimentation.

O Une envie des politiques d'utiliser ces données au-dela du seul
Learning Analytics (Academic Analytics / Research Analytics / Stratégic
Analytics)

O Un envie de site UNIR (un modele multi-établissement), une offre de
service similaire a ESUP Saas ?
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Un Systeme Ouvert
Technologie en appui d'un besoin précis

O Interfaces consommatrices de logs
o XAPI - Acquisition - Transformation
o MongoDB direct access — Staging d'indicateurs
o Logs en mode multi-tenants

O Evolutif ; Montée a I'échelle

o Phase 1 - scripting des algorithmes par les chercheurs — Hors
Hadhoop

o Phase 2 - accroissement du volume — migration des scripts dans
Hadhoop
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Ouvert et scalable — Architecture
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http://www.rue-aef.com/

Un Systeme Ouvert
Premieres itérations — Approche pragmatique

O Développer le mode multi-tenants pour incorporer les informations des
différents établissements

O Adresser les 2 problématiques de fond

O Création et intégration des algorithmes

o Utiliser les talents de nos chercheurs pour les laisser produire les
algorithmes

o Principe de délégation
o Separation of concerns - staging dans MongoDB
o Tests et validation par les chercheurs
o Migration des scripts vers Hadhoop

O Utilisation des traces/logs pour d’'autres analytics (2018-38)

UNIVERSITE DE &
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LA, le monde réel : Périmetre Projet

Le projet « LA » Rennes 1 a pour objectif de gérer le multi-
établissement avec la solution Apereo .

Nativement, la solution avec ces deux composants OpenLRW et
MongoDB ne couvre pas l'objectif, autrement dit, elle est mono-
établissement.

Nous allons, donc, présenter les travaux effectués afin d’atteindre

notre objectif. . . _
Point planning Projet

AVANCEMENT Projet - Périmetre

18/06 04/07 18/10 29/10 11/11
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Open LRW
(Learning Record Warehouse)

En Phase Test

S
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OpenLRW est un outil denregistrements d'apprentissage
autonome, sécurise, con¢u pour repondre a la nécessité d'un
mecanisme de stockage pour une finalité d'analyse d'apprentissage.

Sur ce composant nous avons développé la prise en charge de
plusieurs KPI par le méme open LRW :

Avant:

1 OpenLRW = 1 KPI = 1 BD = 1 Etablissement
Apres :

1 OpenLRW = Z KPI = = BDD = = Etablissement

UNIVERSITE DE € 31
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Nous générons un KPI pour chaque nouveau établissement

File Edit Source Refactor Navigate Search Project Run Window Help

mil g B pPIENIRRER B -0 -Q-Q~  H#G~ 0+ - i PHHET § i ~0E Quic 2 @
[# Package Explorer 3 = 8 || MultiTenantProp 7] Tenant.java [J] TenantContextFi 1] MongoMultiTenan &3 | [J] CurrentTenantld >, = 8 | [E TaskList B =0
= [= - @Autowired = e = -
- m - S Ut java = puhh( void mtProps(MultiTenantProperties props) { ML RN 4
this.multiTenantProperties = props; = . 5
» 5 > org.apereo.openlrw 3 P pree i YAl Y Adivate.. @
» i3 org.apereo.openirw.admin
» & org.apereo.openirv.admin.endpoi org. sprlngframswork data.mongodb. repository. MunguRepusltory
Chd s - g . s
» #3 org.apereo.openirw.admin.endpoil
» 3 org.apereo.openirw.admin.service o & (o ol 8o
» # org.apereo.openirw.admin.service 1time, example to read
» #} org.apereo.openirw.caliper.endpoi multiTenantMongoFactory.save();
» 3 org.apereo.openirw.caliper.except
// list of configured tenants in properties file
L - X L 3 N - N
i org.apereo.openinw.caliper service Map<String,String> tenants = multiTenantProperties.getTenants();
» 3 org.apereo.openirw.caliper.service // current tenantId in request, or null o -
» i org.apereo.openirwcommon String tenantTd = CurrentTenantIdHolder.get(); o= Outline 23 g
DR : ; System.out.println("AOP interceptor for temant " + tenan}tId); SRR e W T
» i org.apereo.openirw.common.advic if( tenantId != null ) { L
» 3 org.apereo.openirw.common.exce String uri = tenants.get(tenantId); H#8 org.apereo.openirw.multitenant
i org. ¥ 1 . 2
if( uri = null ) {
» i org.apereo.openirw.entity 1 e 0T ~ @, MongoMultiTenantSwitcher

multiTenantMongoFactory.switchDb(new MnngnchentuRI(url)), = multiTenantMongoFactory : Mul
= multiTenantProperties : Mult

~ i > org.apereo.openirw.muiltitenant

» [ CurrentTenantldHolder.java
&

}

@ mtProps(MultiTenantProperties)

object result = joinPoint.proceed(); o
) MultiTenantMongoClient.java

% MultiTenantMongoFactory.java multiTenantMongoFactory.restore();

% MultiTenantProperties.java CEETD Feemikes

[ Tenant.java }
61
[# TenantContextFilter java
- @ : : &t P - =
org.apereo.openirw.oneroster.enc (2! Problems @ ]avadoc [, Declaration < Search B Console ﬂ,}Dehug 83 €< Expressions a8
B UAEITON [N EaU [UIedncursors- 1= ead-1 | (RUnmng)

org.apereo.openirw.oneroster.exc

+® Daemon Thread [Container BackgroundProcessor[StandardEngine [Tomcat]]] (Running)
org.apereo.openlrw.oneroster.ser
#® Thread [container-0] (Running)

+® Daemon Thread [cluster-Clusterld{value='5d9b158f58539444b4e81887', description="null’}-127.0.0.1:27017] (Running)
+® Daemon Thread [CleanCursors-2-thread-1] (Running)

org.apereo.openlrw.oneroster.ser
org.apereo.openirw.risk

org.apereo.openlirw.risk.endpoint
g% P | K P »@DasmmnThrsad[N\nBIu(klngSsIscmrAB\nthanrr‘\][Ruﬂnmg}
org.apereo.openlrw.risk.service
9o P + i Daemon Thread [http-nio-9966-exec-1] (Suspended (breakpoint at line 51 in MongoMultiTenantSwitcher))
org.apereo.openirw.risk.service.re . q

9.2 P &= owns: NioEndpoint$NioSocketWrapper (id=127)

BEEEEBERERERBERE vy~

org.apereo.openlrw.security

» 3 org.apereo.openirw.security.auth =
3 org.ap P . = NativeMethodAccessorImpl.invokeO(Method, Object, Object[]) line: not available [native method]
b H org.apereo. upeﬂ\rw ss(urlty auth.¢ I :
= NativeMethodAccessorImpl.invoke(Object, Object[]) line: 62

Writable Smart Insert | 51:1

Exemple du code Java du OpenLRW modifié pour le support du
Multi-Tenancy
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UNE REFLEXION



Le numeérique Open Source Oui, mais I'algorithme Open
Source ?

Le numérique : Des décennies d’'open Source dans le numérique. ESUP,
Open source pour I'universitaire, fondée en 2002.

[ I mf;m
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Les algorithmes, crées par les sachants, chercheurs universitaires, coeur
du processus ? En Open Source ?
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https://www.esup-portail.org/une-histoire-en-partage
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Learning Analytics — Les dangers légaux

Le Danger du tout analytics

O Ne se reposer que sur les analyses

o Il est montré qu'une étude purement liee aux trends n'a pas
toujours de valeur statistique. Ainsi certaines corrélations
peuvent étre mises en avant sans contexte pédagogique.

=> |les algorithmes sont-ils valides pour toutes les formations et tous
les étudiants ?

UNIVERSITE 05% 36
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Learning Analytics — Les dangers Ethiques

O Vie privée :
o «Le suivi des activites humaines de toutes les personnes a une
implication sur les droits de 'lhomme» (Dr M.G. Michael)

o Ne collectons que le strict minimum nécessaire, dans le sens du
RGPD

O Uberveillance :
o Surveillance électronique omniprésente
O Accompagnement :
o La mise en place doit donc étre accompagneée

RENNES 1



Learning Analytics - Ethique

9% 76%

of students would be happy of students believe dropout

for their lecturer to track rates would improve if lecturers
their progress if it helped could use analytics to see how
them achieve better grades they were engaging with course
materials

The Office for Intellectual Freedom of the
American Library Association

UNIVERSITE DE& 38
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ACTIVITE - SONDAGE

Vous, si vous étiez étudiants, et sans cadre RGPD :

Seriez vous favorables a une généralisation du LA, s'il
vous permet d’'acceder a votre diplome ?

RENNES 1



Merci !

Thank you !
Trugarez !

Josselin Kerviche




